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Na czym polega zadanie?

Projekt NEKST — zadanie 1

@ podzadanie 1.4 — przeglad i przystosowanie do jezyka polskiego metod
uczenia nadzorowanego w zastosowaniu do automatycznego
ujednoznaczniania senséw stéw,

@ podzadanie 1.5 — przygotowanie zasobéw niezbednych do trenowania i
testowania algorytméw w Z1.4.

Dodatkowe zatozenia

@ trenowanie i testowanie metod odbywa sie na korpusie dziedzinowym
— o tematyce ekonomiczne;j.

@ ostateczna metoda ujednoznaczniania powinna wykorzystywaé
formalizm, wyrazajacy reguty ujednoznaczniania senséw stéw.
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]
Plan

© Zasoby
@ Stownik haset ekonomicznych

@ Korpus tekstow

e Automatyczne ujednoznacznianie
@ Analiza danych
@ Metody uczenia maszynowego
@ Metody regutowe
@ Wykorzystanie zewnetrznych zasobdéw lingwistycznych do poprawy
skutecznosci metod uczenia maszynowego

© Podsumowanie wynikéw
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Sl st cheramEd
Stownik haset ekonomicznych

Opracowano stownik 52 haset z dziedziny ekonomicznej

@ agent[n] @ koszt[n] @ punkt[n] @ ubezpieczenie[n]
@ akcja[n] @ linia[n] @ rachunek[n] @ udziat[n]
@ baza[n] @ ochronaln] @ rynek|n] @ umowaln]
@ cenaln] @ opcja[n] @ rzad[n] @ unialn]

@ dochdd[n] @ pieniadz|[n] @ sad[n] @ wartos¢[n]
@ efekt[n] @ podatek[n] @ sita[n] @ warunek|n]
@ firmal[n] @ podstawa(n] @ spdtka[n] @ zasada[n]
@ fundusz|n] @ polityka[n] @ stan[n] @ zmianal[n]
@ gospodarkal[n] @ pomoc|n] @ stopaln] @ zysk[n]

@ granica[n] @ postepowanie[n] @ stopien[n] @ czarnyla]
@ inwestycja[n] @ pracaln] @ system|n] @ specjalny[a]
@ jednostka[n] @ prawo|n] @ srodek[n] @ wolnyl[a]

@ kontrola[n] @ projekt[n] @ swiadczenie[n] @ zioty[a]
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Stownik haset ekonomicznych

Statystyki stownika

@

S = W

52 hasta

najmniejsza liczba senséw: 2
najwieksza liczba senséw: 6
suma liczby senséw: 188
$rednia liczba sensow: 3,62

$rednia liczba definicji kazdego sensu: 2,78

avg

56 7 8 91011121314151617 181920212223 48 49 5051 52
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Korpus — dane zrédtowe

Korpus NKJP_econo
@ wybrano paragrafy, ktére dotycza dziedziny ekonomiczne;j
@ liczba segmentéw: 87 816

Rozkiad liczby haset ze stownika w korpusie
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aipus e
Korpus — dane zrodtowe

Korpus GPW (raporty gietdowe)
o dodano anotacje morfosyntaktyczna za pomoca TAKIPI 1.8
@ liczba segmentéw: 282 366

Rozktad liczby haset ze stownika w korpusie
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Korpus — dane zrédtowe

Korpus Wiki_econo

@ wybrano artykuty, ktére dotycza dziedziny ekonomiczne;j
@ dodano anotacje morfosyntaktyczna za pomoca TAKIPI 1.8
@ liczba segmentéw: 408 221

Rozkiad liczby haset ze stownika w korpusie
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aipus e
Korpus Wiki_econo — pozyskanie

'''Rynek pierwotny''' - [[rynek kapitatowyl], na ktérym nastepuje sprzedaz nowych
papierdw wartosciowych bezpodrednio przez [[emitent]]a - [[akcja (prawo) |akcjill
i [[obligacjalobligaciil] dopuszczonych do obrotu przez [[Komisja Nadzoru
Finansowego|Komisje Nadzoru Finansowego]]. Cene papieréw wartosciowych w tym
wypadku ustala emitent, czylli instytucja wystawiajaca [[akcja (prawo)|akcje]l] lub
[[obligacjalobligacjel]l we wiasnym imieniu. Emisja i zakup papierdw wartosciowych
na rynku pierwotnym odbywa sie za posrednictwem [[dom maklerski|doméw
maklerskich]] lub bankéw prowadzacych dziatalnosé maklersks.

== Zobacz tez ==

* [[emisja papieréw wartosciowych]]
* [[oferta publicznal]

* [[rynek wtoérnyl]

* [[IPO]]

[ [Kategoria:Rynki finansowe]]
[ [Kategoria:Gieidal]

[lar: 1,41 Geull]]
[[de:Primdrmarkt]]
[[en:Primary market]]
[[fr:Marché primaire]]
[[1t:Pirminé rinkall

[ [mr :9rALT A
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Korpus Wiki_econo — przykiad

Przyktad Rynek pierwotny — rynek kapitatowy, na ktérym nastepuje
sprzedaz nowych papieréw wartosSciowych bezposrednio przez emitenta —
akgji i obligacji dopuszczonych do obrotu przez Komisje Nadzoru
Finansowego. Cene papieréw wartosciowych w tym wypadku ustala
emitent, czyli instytucja wystawiajaca akcje lub obligacje we wiasnym
imieniu. Emisja i zakup papieréw wartosciowych na rynku pierwotnym
odbywa sie za posrednictwem doméw maklerskich lub bankéw
prowadzacych dziatalno$¢ maklerska.
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Korpus Wiki_econo

Korpus zostat uzyskany poprzez:

@ wybranie kategorii ekonomicznych najwyzszego rzedu,

@ dodanie kategorii potomnych, ktére réwniez byty ekonomiczne,

@ pobranie wszystkich artykutéw z wynikowej listy kategorii,

@ usuniecie z nich fragmentéw poza gtéwna trescia artykutu (odnosniki,
bibliografia, inne jezyki, itp.) za pomoca biblioteki jwpl,
przetworzenie za pomoca TaKIPI 1.8,

@ przekonwertowanie do formatu TEl,
@ ostateczna lista kategorii obejmowata 81 kategorii i ok. 3200 stron

(artykutéw),

@ dane pochodza z korica kwietnia 2011.

Kategorie wyjsciowe: Ekonomia, Ekonometria, Makroekonomia, Polityka
cenowa, Mikroekonomia, Miedzynarodowe stosunki gospodarcze, Problemy
ekonomiczne, Rynki, Rachunkowo$¢, Finanse, Prawo gospodarcze,
Gospodarka, Handel, Produkcja, Ustugi.
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Korpus — anotacja

Przebieg anotacji
@ wykorzystane narzedzie — AnotEk,
@ te same transze przypisywane sa do dwdch anotatoréw,

@ w przypadku konfliktu anotacji, transza wraca do anotatoréw z prosba
o skomentowanie podjetej decyzji,

@ transze skomentowane trafiaja do superanotatora, ktéry przypisuje
anotacje ostateczna.

Podziekowania
@ tukasz Szatkiewicz — SuperAnotator,
@ lzabela Will — utworzenie pierwszej wersji stownika,

@ wszyscy anotatorzy.
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Automatyczne ujednoznacznianie [EAEIFENENNYE)

Wyniki anotacji korpuséw

@ Korpus NKJP_econo — zaanotowano 3 821 segmentdw.
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Automatyczne ujednoznacznianie [EAEIFENENNYE)

Wyniki anotacji korpuséw

@ Korpus NKJP_econo — zaanotowano 3 821 segmentdw.
@ Korpus GPW — zaanotowano 18 719 segmentdw.
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Automatyczne ujednoznacznianie [EAEIFENENNYE)

Wyniki anotacji korpuséw

@ Korpus NKJP_econo — zaanotowano 3 821 segmentdw.

@ Korpus GPW — zaanotowano 18 719 segmentdw.

@ Korpus WIKI_econo — zaanotowano 23 269 segmentdw.
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Automatyczne ujednoznacznianie [EAEIFENENNYE)

Wyniki anotacji korpuséw

@ Korpus NKJP_econo — zaanotowano 3 821 segmentdw.
@ Korpus GPW — zaanotowano 18 719 segmentéw.

o Korpus WIKI_econo — zaanotowano 23 269 segmentdw.
°

tacznie — zaanotowano 45 809 segmentdw.
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Aviella kv
Wyniki anotacji korpuséw (2)

Oczekiwane rezultaty metod automatycznych
— pomiedzy dolnym a gérnym ograniczeniem
@ ograniczenie dolne — MFS (Most Frequent Sense),

@ ograniczenie gérne — ITA (Inter-Annotator Agreement).

Statystyki korpusu
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Aviella kv
Wyniki anotacji korpuséw (2)
Oczekiwane rezultaty metod automatycznych
— pomiedzy dolnym a gérnym ograniczeniem

@ ograniczenie dolne — MFS (Most Frequent Sense),

@ ograniczenie gérne — ITA (Inter-Annotator Agreement).

Statystyki korpusu
o Korpus NKJP_econo — MFS = 77,65%, ITA = 91,97%.

avg-ITA%

avg-MFS%
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Aviella kv
Wyniki anotacji korpuséw (2)
Oczekiwane rezultaty metod automatycznych
— pomiedzy dolnym a gérnym ograniczeniem

@ ograniczenie dolne — MFS (Most Frequent Sense),

@ ograniczenie gérne — ITA (Inter-Annotator Agreement).

Statystyki korpusu
@ Korpus NKJP_econo — MFS = 77,65%, ITA = 91,97%.
o Korpus GPW — MFS = 94,31%, ITA = 96,82%.
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Aviella kv
Wyniki anotacji korpuséw (2)
Oczekiwane rezultaty metod automatycznych
— pomiedzy dolnym a gérnym ograniczeniem

@ ograniczenie dolne — MFS (Most Frequent Sense),

@ ograniczenie gérne — ITA (Inter-Annotator Agreement).

Statystyki korpusu
@ Korpus NKJP_econo — MFS = 77,65%, ITA = 91,97%.
@ Korpus GPW — MFS = 94,31%, ITA = 96,82%.
° Korlﬂpr)us WIKI_econo — MFS = 74,76%, ITA = 90,58%.

avg-ITA%

avg-MFS%
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Wyniki anotacji korpuséw (2)

Oczekiwane rezultaty metod automatycznych
— pomiedzy dolnym a gérnym ograniczeniem
@ ograniczenie dolne — MFS (Most Frequent Sense),

@ ograniczenie gérne — ITA (Inter-Annotator Agreement).

Statystyki korpusu
@ Korpus NKJP_econo — MFS = 77,65%, ITA = 91,97%.
e Korpus GPW — MFS = 94,31%, ITA = 96,82%.
@ Korpus WIKI_econo — MFS = 74,76%, ITA = 90,58%.
° La(clgrnie — MFS = 81,80%, ITA = 93,25%.
avg A%

avg-MFS%
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Metody uczenia maszynowego

Przebadanie metod uczenia maszynowego, uzyskujacych najlepsze
wyniki dla jezyka angielskiego
@ wykorzystujemy implementacje znanych metod uczenia maszynowego
i narzedzia WSDDE do przeprowadzenia eksperymentdéw,
@ budujemy klasyfikatory dla kazdego ujednoznacznianego hasta,

@ okre$lamy skutecznos$¢ klasyfikacji w podejsciu 10CV (dziesieciokrotna
walidacja krzyzowa),

o dla kazdego hasta przegladamy przestrzern metod okreslenia istotnosci
atrybutéw, metod klasyfikacji oraz parametréw reprezentacji danych
(np. wielkosci okna).

Rezultat

@ istotna poprawa wyniku wzgledem MFS (wyboru najczestszego sensu).

tukasz Kobyliriski (IPI PAN) Metody ujednoznaczniania senséw stéw 21 listopada 2011 15 / 31



Automatyczne ujednoznacznianie Metody uczenia maszynowego

Zastosowanie metod uczenia maszynowego

— reprezentacja danych

W jaki sposéb reprezentowaé ujednoznaczniane hasto w pewnym
kontekscie za pomoca wektora cech liczbowych?

Przyktad

Ptacac np. ztotéwke za kilogram sprowadzonego miesa, przetwarzajac go wraz z
innym obnizyly sobie koszty surowca, a wiec zwiekszyty swoje dochody.

@ wystepowanie stéw w duzym oknie wokét hasta,
ptaci¢ | cena | ztotdwka | moralno$¢ | kilogram | przetwarzac
1 0 1 0 1 1
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Automatyczne ujednoznacznianie Metody uczenia maszynowego

Zastosowanie metod uczenia maszynowego
— reprezentacja danych

W jaki sposob reprezentowa¢ ujednoznaczniane hasto w pewnym
kontekscie za pomoca wektora cech liczbowych?

Przyktad

Ptacac np. ztotéwke za kilogram sprowadzonego miesa, przetwarzajac go wraz z
innym obnizyty sobie koszty surowca, a wiec zwiekszyty swoje dochody.

@ wystepowanie stéw w duzym oknie wokét hasta,
@ wystepowanie stéw na pewnej pozycji, w niewielkiej odlegtosci od
hasta,
obnizy¢-2 | obnizy¢-1 | siebie-1 | surowiec+1 | praca+1
1 0 1 1 0
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Automatyczne ujednoznacznianie Metody uczenia maszynowego

Zastosowanie metod uczenia maszynowego

— reprezentacja danych

W jaki sposéb reprezentowaé ujednoznaczniane hasto w pewnym
kontekscie za pomoca wektora cech liczbowych?

Przyktad

Ptacac np. ztotéwke za kilogram sprowadzonego miesa, przetwarzajac go wraz z
innym obnizyly sobie koszty surowca, a wiec zwiekszyty swoje dochody.

@ wystepowanie stéw w duzym oknie wokét hasta,

@ wystepowanie stéw na pewnej pozycji, w niewielkiej odlegtosci od
hasta,

@ wystepowanie form gramatycznych w niewielkiej odlegtosci od hasta,
praet-2 | subst-1 | adj-1 | subst+1

1 0 0 1
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Automatyczne ujednoznacznianie Metody uczenia maszynowego

Zastosowanie metod uczenia maszynowego
— reprezentacja danych

W jaki sposob reprezentowaé ujednoznaczniane hasto w pewnym
kontekscie za pomoca wektora cech liczbowych?

Przyktad

Ptacac np. ztotéwke za kilogram sprowadzonego miesa, przetwarzajac go wraz z
innym obnizyly sobie koszty surowca, a wiec zwiekszyty swoje dochody.

@ wystepowanie stéw w duzym oknie wokét hasta,

@ wystepowanie stéw na pewnej pozycji, w niewielkiej odlegtosci od

hasta,

@ wystepowanie form gramatycznych w niewielkiej odlegtosci od hasta,

@ forma gramatyczna hasta.

subst

pl

dat

acc

1

1

0

1
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Eksperymenty wstepne

Istotnie wptywaja na wynik klasyfikacji (leksem praca):

@ liczba wykorzystanych atrybutéw (dtugos¢ wektora cech),

acc|%s

50 200 400 ]

features
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Eksperymenty wstepne

Istotnie wptywaja na wynik klasyfikacji (leksem praca):
@ liczba wykorzystanych atrybutéw (dtugos¢ wektora cech),

@ szeroko$¢ okna, w ktérym badamy wystepowanie stdw.

1 3 5 10 20 30 40

window_size
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Whioski z eksperymentow na pojedynczych hastach

Whioski ogodlne
o dla kazdego hasta optymalny dobér atrybutéw i ich liczby jest inny,
@ metody trzeba uczy¢ indywidualnie dla kazdego hasta,
@ zwiekszanie liczby atrybutéw poprawia wyniki, do pewnej wartosci
granicznej,

@ dobre rezultaty daja metody bayesowskie.
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Automatyczne ujednoznacznianie Metody uczenia maszynowego

Whioski z eksperymentow na pojedynczych hastach

Whioski ogodlne
o dla kazdego hasta optymalny dobér atrybutéw i ich liczby jest inny,
@ metody trzeba uczy¢ indywidualnie dla kazdego hasta,

@ zwiekszanie liczby atrybutéw poprawia wyniki, do pewnej wartosci
granicznej,

@ dobre rezultaty daja metody bayesowskie.

Najlepsze usrednionione wyniki uzyskano:
@ wykorzystujac formy bazowe stéw w analizowanym oknie,

@ biorac pod uwage wystepowanie stéw oraz form gramatycznych
bezposrednio przed i po hasle ujednoznacznianym,

@ uwzgledniajac interpretacje morfosyntaktyczna hasta
ujednoznacznianego.
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Wyniki

Automatyczne ujednoznacznia

Metody uczenia maszynowego
100

90

Otrzymane wyniki skutecznosci klasyfikacji (vs MFS)

korpus NKJP_econo — acc = 90,37%, dla 46 haset poprawa wyniku

tukasz Kobyli (IPI PAN)
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Wyniki

Automatyczne ujednoznacznianie

Metody uczenia maszynowego

Otrzymane wyniki skutecznosci klasyfikacji (vs MFS)

90

@ korpus NKJP_econo — acc = 90,37%, dla 46 haset poprawa wyniku
@ korpus GPW — acc = 99,13%, dla 36 haset poprawa wyniku

0
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Automatyczne ujednoznacznianie Metody uczenia maszynowego

Wyniki

Otrzymane wyniki skutecznosci klasyfikacji (vs MFS)
@ korpus NKJP_econo — acc = 90,37%, dla 46 haset poprawa wyniku
@ korpus GPW — acc = 99,13%, dla 36 haset poprawa wyniku
@ korpus Wiki_econo — acc = 90,38%, dla 49 haset poprawa wyniku
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Automatyczne ujednoznacznianie Metody uczenia maszynowego

Whioski z eksperymentow

Skutecznos¢ metod klasyfikacji
° uﬂzyskana doktadnos$¢ dla kazdej z metod,
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Whioski z eksperymentow

Skutecznos¢ metod klasyfikacji
@ uzyskana doktadno$¢ dla kazdej z metod,

@ przedziat maksymalnej skutecznosci przetestowanych metod,

g7.d = n
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Whioski z eksperymentow

Skutecznos¢ metod klasyfikacji

@ uzyskana doktadno$¢ dla kazdej z metod,

@ przedziat maksymalnej skutecznosci przetestowanych metod,

@ liczba zwyciestw poszczegdlnych metod.

kNN ca5 RF10

NaiveBayes KNN1 RF50 RF100
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Whioski z eksperymentow

Wptyw liczby atrybutéw w ujeciu ogélnym:

° I|czba wykorzystanych atrybutéw (dtugosé¢ wektora cech),
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Whioski z eksperymentow

Wptlyw liczby atrybutéw w ujeciu ogdélnym:
@ liczba wykorzystanych atrybutéw (dtugosé¢ wektora cech),

@ liczba zwycigstw metody, wykorzystujacej poszczegdlne liczby cech.
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Metody regutowe

Metody wykorzystujace jezyk regutowy
@ w projekcie NEKST zaplanowano wykorzystanie formalizmu w postaci
logiki pierwszego rzedu, umozliwiajacego wyrazanie regut
klasyfikacyjnych, stuzacych do ujednoznaczniania senséw stéw.

Woykorzystanie regut asocjacyjnych do klasyfikacji
@ wsrdd przyktaddéw treningowych szukamy regut asocjacyjnych, ktérych
nastepnikiem jest etykieta klasy (numer sensu),
@ zbidr znalezionych regut, posortowanych wzgledem zaufania (odsetek

pasujaych do poprzednika reguty przyktadéw w zbiorze treningowym,
dla ktérych reguta jest prawdziwa) stanowi klasyfikator,

@ podczas klasyfikacji przyktadu ze zbioru testowego przegladamy reguty
w klasyfikatorze od pierwszej do ostatniej i przypisujemy mu klase
pierwszej pasujacej reguty.
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Rozszerzenie metody regutowe;j

Uwzglednianie krotnosci wystapien poszczegélnych lekseméw w
kontekscie
@ zwiekszenie skutecznosci metody regutowej poprzez odkrywanie
klasyfikacyjnych regut asocjacyjnych z elementami powtarzajacymi sie.

korpus MFS ITA CAR rCAR

NKJP_econo 77,65% 91,97% 84,14% 85,16%
GPW 94,31% 96,82% 97,26% 97,86%

Przyktad
pl_LKFG=0 pos+1_SFG2=0 noun-1_SFG2=1 noun+1_SFG2=0
— ZNACZENIE=praca.2

miejsce_TFG=2 noun-1_SFG2=1 noun+1_SFG2=0
— ZNACZENIE=praca.2
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AT BV O RIS WIFOEISAIELII  \Wykorzystanie zasobéw zewnetrznych

Wykorzystanie zewnetrznych zasobow

lingwistycznych do poprawy skutecznosci metod
uczenia maszynowego

Problem — algorytmiczna metoda dezambiguacji senséw jest zbyt
silnie zwiazana z konkretnymi leksemami

@ decyzja podejmowana jest na podstawie doktadnie tych stéw, ktére
wystepuja w tekscie,

@ brak konkretnego leksemu w zbiorze treningowym uniemozliwia
podjecie prawidtowej decyzji w zbiorze testowym,

@ cztowiek analizuje kontekst i uogdlnia wystepujace w nim stowa, aby
stwierdzi¢ jaki jest jego sens.

Przyktad

@ Cena jednego kilograma maki wynosi...

@ Cena 1 kg kaszy wynosi...

o Jaka byta wéwczas cena funta pszenicy?
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AT BV O RIS WIFOEISAIELII  \Wykorzystanie zasobéw zewnetrznych

Wykorzystanie zewnetrznych zasobow

lingwistycznych do poprawy skutecznosci metod
uczenia maszynowego

Pomyst — wykorzystaé funkcje podobienstwa semantycznego do

rozszerzenia kontekstow stow dezambiguowanych o leksemy
podobne

@ dazymy do tego, zeby konkretne leksemy zamieni¢ na ogdlne pojecia,
@ funkcje podobieristwa semantycznego umozliwiaja ,wygenerowanie”

nowych kontekstéw na podstawie istniejacych w zbiorze treningowym,

co przektada sie na potencjalnie lepsze wytrenowanie metod uczenia
maszynowego.
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Automatyczne ujednoznacznianie Wykorzystanie zasobéw zewnetrznych

Funkcje podobienstwa semantycznego

Funkcje odzworowujace pary lekseméw w liczbe rzeczywista
o W x W — R,

@ liczba okresla stopie podobienstwa pomiedzy leksemami.

Funkcje oparte na zasoboach ustrukturalizowanych
@ niezbedny zaséb typu WordNet z duza liczba relacji,

@ stopien podobienstwa miedzy leksemami okreslany na podstawie
stopnia powigzania w grafie WordNetu, np. jako odwrotnos¢
odlegtosci najkrétszej sciezki pomiedzy nimi.

Funkcje oparte na korpusie tekstowym
@ stopien podobienstwa miedzy leksemami okreslany na podstawie
czestosci ich wspdtwystepowania w korpusie,
@ dla jezyka polskiego: RWF (Piasecki et al., 2007): korpus IPl PAN,
korpus Rzeczpospolitej oraz dokumentéw internetowych.
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AT BV O RIS WIFOEISAIELII  \Wykorzystanie zasobéw zewnetrznych

Korpusowa funkcja podobienstwa semantycznego

Kilogram

podobienstwo jednostka leksykalna
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http://plwordnet.pwr.wroc.pl/wordnet/msr/kilogram
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http://plwordnet.pwr.wroc.pl/wordnet/msr/kilogram

Wykorzystanie zasobéw zewnetrznych
Wykorzystanie funkcji do rozszerzenia wektora cech

ptaci¢ | cena | ztotéwka

moralnosé

kilogram | przetwarzac

1 0 1

0

1 1

4

kilogram | kg

kilo

tona

gram | przetwarzaé

1 1

1 0
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Wyniki

Automatyczne ujednoznacznianie

Wykorzystanie zasobéw zewnetrznych
100

Otrzymane wyniki skutecznosci klasyfikacji metodami uczenia

nadzorowanego z uzyciem FPS (vs bez uzycia FPS i MFS)
@ korpus NKJP — acc = 91,73%, dla 22 haset poprawa wyniku
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Automatyczne ujednoznacznianie

Wykorzystanie zasobéw zewnetrznych

Wyniki

Otrzymane wyniki skutecznosci klasyfikacji metodami uczenia
nadzorowanego z uzyciem FPS (vs bez uzycia FPS i MFS)

@ korpus NKJP — acc = 91,73%, dla 22 haset poprawa wyniku
@ korpus GPW — acc = 99,28%, dla 10 haset poprawa wyniku
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AT BT OIS IIFAEISAIERII  \Vykorzystanie zasobéw zewnetrznych

Wyniki

Otrzymane wyniki skutecznosci klasyfikacji metodami uczenia
nadzorowanego z uzyciem FPS (vs bez uzycia FPS i MFS)

@ korpus NKJP — acc = 91,73%, dla 22 haset poprawa wyniku
@ korpus GPW — acc = 99,28%, dla 10 haset poprawa wyniku
@ potaczone korpusy — acc = 97,52%, dla 19 haset poprawa wyniku
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Podsumowanie wynikow

Wytworzone oprogramowanie
@ edytor stownika senséw,
@ narzedzie do anotacji korpusu tekstowego sensami ze stownika,
@ narzedzie do dezambiguacji (do korica roku).
Wytworzone zasoby tekstowe
@ stownik sensdw,

@ korpus tekstowy z dziedziny ekonomicznej, anotowany tekstami stéw,
sktadajacy sie z podkorpuséw NKJP_econo, GPW i Wiki_econo.
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Podsumowanie wynikow

Otrzymane wyniki eksperymentalne

@ metoda bazowa — przypisanie stowom wieloznacznym najczestszego
sensu,

@ uczenie maszynowe (1) — statystyczne metody klasyfikacji na korpusie
podzielonym zgodniem z metodyka 10CV,

@ uczenie maszynowe (2) — klasyfikator regutowy z rozszerzeniem o
elementy powtarzajace sie.

@ uczenie maszynowe (3) — wykorzystanie zasobdéw lingwistycznych do
poprawy skutecznosci dezambiguacji.
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